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Аннотация.       -Рассмотрен подход к автоматизированному извлечению и классифика
ции терминов  с использованием динамического графа знаний . Представлен конвейер, 

       включающий распознавание терминов  в тексте, определение их принадлежности  

к иерархической расширение структуре классов  и автоматическое  графа при появ-

        лении новых понятий. , Показано что  предложенный метод обеспечивает универ-

     сальность обработки текстов различных предметных областей, позволяет -адап

тивно формировать таксономию  и поддерживать     актуальность графа знаний без
       ручного редактирования. Сделан вывод  о применимости разработанного решения 

для систем интеллектуального      анализа данных и поддержки принятия решений. 
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       Введение. В современных условиях объем текстовой информации растет 

экспоненциально, что требует разработки инструментов для ее систематиза-
ции из  и автоматической структуризации. Одним  эффективных решений вы-

ступает построение графов которых знаний, в  термины связываются отноше-
     ниями принадлежности   и иерархии [1]. Однако классические подходы 

страдают статичностью: изменение предметной области влечет за собой руч-

 ную переработку стр  уктуры графа ограничения [2]. Для  преодоления этого  

предлагается метод динамического формирования графа знаний, основанный 

на автоматизированном извлечении  и классификации терминов. Цель работы 

заключается  в создании непрерывного конвейера текстов обработки , способ-

ного не но их только извлекать термины,   и интегрировать   в существующую 

систему классов, а графа при необходимости — создавать новые элементы . 

Это обеспечивает у  ниверсальность и подхода  возможность его применения  

в различных областях знания. 

Методы  и материалы; результаты. Предложенный конвейер включает 
несколько этапов. На первом этапе осуществляется распознавание терминов  

в с тексте  использованием методов машинного обучения [3]. Текст разбива-
ется на слова, убираются символы, не относящиеся  к алфавитным или знакам 

препинания. Дообученная модель распознавания естественного языка BERT 
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совершает контекстное выделение потенциальных терминов из текста  и раз-
     мечает  в формате BIO. Полученные термины проходят дополнительную 

фильтрацию при помощи LLM-эксперта. 
Далее выполняется проверка принадлежности термина  к существующему 

дереву классов. Для этого используется иерархическая классификация, поз-
       воляющая  последовательно уточнять позицию термина на  разных уровнях 

     таксономии недостаточной. Если уверенность классификации оказывается , 

 инициируется процесс создания нового класса. Его структура формируется 
автоматически, что обеспечивает адаптивное расширение графа знаний. 

Экспериментальная что обеспе проверка показала,  предложенный метод -

   чивает стабильное качество извлечения (F1-score=0.849, Precision=0.835, 

Recall=0.86) и классификации терминов, а также корректное расширение так-

сономии.  

Заключение.      -Разработан метод автоматизированного извлечения и клас
сификации терминов  в динамическом графе знаний. В отличие от традицион-

ных адаптивного решений, предложенный подход обеспечивает возможность  

расширения структуры классов универсальна без участия эксперта. Система  

и может быть использована для анализа текстов различных предметных обла-
стей.  
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