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Аннотация. Рассмотрена     -интеллектуальная система анализа данных пользовате

лей САПР nanoCAD. Представлена ее модульная архитектура для сбора пользова-

тельских логов, геометрических  и контекстных данных. Показано, что применение 

      машинного обучения для автономного профилирования, оптимизации структуры 

       проектов  и нейрокогнитивных методов для динамической персонализации интер-

фейса что снижает когнитивную нагрузку. Сделаны выводы,  синергия подходов поз -

       воляет перейти от статичных инструментов  к адаптивным интеллектуальным 

средам, кардинально повышающим производительность. 
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Введение.       -Современные САПР являются сложными системами для проектиро
вания объектов, таких как здания  и промышленные установки. Их ядром явля-
ются информационные модели, объединяющие геометрию, данные  и свойства, 
рост сложности  и объема моделей требует которых  оптимизации  и ускорения 
процессов проектирования. Одним   из решений становятся  интеллектуальные

      системы, которые анализируют данные пользователей, чтобы адаптировать 
   среду  и оказывать ко   гнитивную поддержку [1]. Современные исследования 

      сосредоточены на  трех направлениях определение: автоматическое  профиля 
пользователя по его поведению машинного, применение  обучения для оптими-

зации проектов  и нейрокогнитивная персонализация интерфейсов [2]. 

     Архитектура системы сбора данных. Разработанная система представляет 
собой платформу для комплексного сбора, обработки  и анализа данных, генери-

руемых пользователями  в процессе работы с nanoCAD. Архитектура системы 

построена по принципу модульному четырехуровневому : пользовательские ло-

ги; геометрические данные; контекстная .информация; метаданные  

      Автономное профилирование пользователей на основе паттернов. Это 

процесс интерпретации автоматического сбора, анализа  и  данных  о действи-

       ях пользователя (клики, перемещения, , время сессии предпочтения  и т. д.)  

      с профиля и непосредственного целью создания его цифрового  без явного   

участия человека-аналитика [3]. Всего три этапа: сбор данных; анализ  и вы-

явление патернов; практическое применение полученных данных. 
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Машинное обучение для оптимизации структуры проектов. Применение 
   машинного обучения  (МЛ) для оптимизации структуры файлов  в системах 

автоматизированного проектирования является передовой технологией, кото-

      рая может кардинально инженеров повысить эффективность работы  [4]. 

Структура файлов проекте папкой  в САПР-  является не просто  на диске, это 

сложный граф взаимосвязей, состоящих из   вложенных компонентов  и сборок 

(  дерево зависимостей, какая деталь входит  в какую сборку). Основные под-

ходы  и задачи: классификация  и категоризация файлов; прогнозирование свя-
зей  и зависимостей; предсказательное переименование  и управление версия-
ми; оптимизация  процесса загрузки аномалий; обнаружение ; 

Нейрокогнитивные персонализации подходы  к  интерфейсов Это.  подход 

       к о персонализации, который использует данные  когнитивном состоянии 

       пользователя для автоматической адаптации интерфейса, задач  и рабочей 

среды является САПР. Целью  снизить когнитивную нагрузку, предотвратить 
ошибки, повысить производительность  и комфорт инженера [5]. 

      Заключение. Практическая      значимость работы заключается в создании
   прототипа системы, готовой  к внедрению в  -  промышленные САПР процессы

      для снижения когнитивной нагрузки  и повышения производительности.  

В научном контексте исследование закладывает основу для развития адаптив-
ных когнитивно самообучению -ориентированных сред, способных  к  на основе 
данных пользователей. 
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